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ESZAK-ALFOLDI ELELMISZER-KISKERESKEDELMI VALLALKOZASOK
PENZUGYI HELYZETENEK ELEMZESE LOGITMODELL
SEGITSEGEVEL

Stitd David

Osszefoglalés

Az utdbbi évtizedekben a csédeldrejelzés a gazdasdg szerepldit intenziven foglalkozta-
10 teriiletté vdlt. Abhoz, hogy a vdllalkozdsok pénziigyi helyzetér értékelni tudjuk, és a
potencidlis vdlsdg korai stddiumban felismerbetd legyen, sziikség van mérési eldrejelzési
esgkizokre. Ilyen eszkizok a csodmodellek, amelyek segitségével évekkel kordbban eldreje-
lezhetd a csbdbelyzet, feltdrhatok a villalatok miikidési problémdi. Megelézhetd a vilsdg
eszkaldloddsa, ha korai, kialakuld fizisban ismerik fel.

Ilyen csddeldrejelzési teriileten alkalmazott eszkiz az logitmodell, amely logisztikus reg-
resszidanalizis segitségével jelzi elére a vdllalatok csédbelyzetér. A logitmodell magyardzé
vdltozdi pénziigyi mutatdszdmok, mivel a pénziigyi rdtik mdr nmagukban is jelzik a
vdllaltok miikidésében fenndll problémdkat.

A kutatds sordin az Esza/e-alfb’ldz’ régidban élelmiszer jellegii vegyesbolti kiskereskede-
lemmel foglalkozd villakozdsok kiziil 86 villalkozds keriil kivilasztdsra. Az sszedllitort
mintdn teszteltem a logit csédmodellt, és vizsgdltam a modell hatékonysdgir és pontossd-
gat. A vdllalkozdsok koziil formdjukat tekintve 36 betéti tdrsasdg, 44 korldtolt feleldsségii
tdrsasdg és 6 zdrtkoriien mitkodd részvénytdrsasdg keriilt be a mintdba. A vdllalkozdsok
székhelye az Eszak-alfoldi régicban taldlhats, alapitdsuk pedig 2009. janudr 1. elétt
megtortént és 2009-2012 kozitt 4 beszdmoloval lezdrt iizleti évvel rendelkeztek. A fent
emlitett kritériumoknak megfeleld villalkozdsok sziirése és kivdlasztdsa az OPTEN cég-
tdr segitségével tortént meg, az éves beszdmoldkhoz pedig az elektronikus beszdmoldportdl
(www.e-beszamolo.im.gov.hu) oldalrdl sikeriilt hozzdjutni. A tesztelés sorin alkalmazortt
két [0 eszkoz az R-Statistics statisztikai program, és a Microsoft Excel tdbldzatkezeld.

Kulcsszavak: csod, logit modell, Eszak-alfold, élelmiszer-kiskereskedelem, pénziigyi
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Anaylsying the financial situation of food retailer companies of the
northern great plain by means of logit model

Abstract

Over recent decades, the bankruptcy prediction has become such an area which intensive-
ly concerns the economic operators. There is a need for measurement forecasting tools so
that we can assess the financial situation of the enterprises and the potential crisis can be
recognized at an early stage. Such tools are the bankruptcy models by means of which the
bankruptcy situation can be predicted years earlier and the operational problems of the
companies can be revealed. The escalation of crises can be prevented if these are recognized
in an early, emerging phase. Such a tool used in the area of bankruptcy prediction is the
logit model which predicts the bankruptcy situation of companies by means of logistic
regression analysis.

In the course of the research, 86 of such enterprises have been selected which deal with
retail sale in non-specialised stores with food in the Northern Great Plain region. I have
tested the logit bankruptcy model on the compiled sample and I have examined the effi-
ciency and punctuality of the model. Among the enterprises, with regard to their forms, 36
limited partnerships, 44 limited liability companies and 6 public limited companies have
been included in the sample. The registered offices of enterprises are located in the North-
ern Great Plain region as well as these ones were established before 1 January 2009 and
had 4 financial years for which there were accounts between 2009 and 2012. The screen-
ing and choosing of enterprises meeting the abovementioned criteria have been carried out
by means of the OPTEN Company Database and we have managed to obtain the annual
reports from the website ‘Electronic Reporting Portal’ (wwuw.e-beszamolo.im.gov.hu). The
Jfollowing two main tools have been used in the course of the testing: R-Statistics statistic
programme and Microsoft Excel spreadsheet programme.

Keywords: bankruptcy, logit model, Northern Great Plain, food retailing, financial
analysis
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Bevezetés

A villalatok gazdasagi sikerének kulcsa, hogy mennyire hatékonyan és eredményesen
hasznéljdk fel a rendelkezésre 4ll6 eréforrdsokat a termékek és szolgéltatdsok elé4llitd-
sakor. Ezzel kapcsolatosan a tényadatok rogzitése és a folyamotok ellendrzése kiemelt
kérdések. A cél, hogy fény deriiljon a gyakran eléfordulé kiilonbségekre a tervada-
tokhoz képest (Hégen, 2009; Hdgen — Méhesné, 2014; Fenyves — Dajnoki, 2015).

A folyamatosan valtozé versenykornyezetben a vallalatoknak jév8orientdlt straté-
gidkat kell alkalmazniuk, melynek kapcsdn kiemelt szerepet kap a gazddlkoddsuk a
meglévd erdforrdsokkal, a jovébeni lehetdségek értékelése, tovibbd a megfeleld be-
avatkozdsi lehetdségek kidolgozdsa (Gyenge et al., 2016).

Napjainkban az igazdn versenyképes viéllalkozdsok tdlmutatnak a regiondlis pi-
aci lehet6ségeken — attdl fuggéen, hogy melyik mérettiek — vélnak internacionalis
cégekké, és versenyeznek a globdlis piacon, esetleg 1j piacokat alakitanak ki (Gdbor
— Zéman, 2016).

A nemzetkozi és a hazai pénziigyi gazdasdgi szabilyzok és az azt alkalmazé szerve-
zetek korszer(isitése megkoveteli az emelt szint(i vezetdi feladatok elldtdsit. A vezetdi
feladatok szinvonalas elvégzése hozzdjarul ahhoz, hogy a pénziigyi ellendrzés is egyre
jobban fejlédjon (Zéman, 2017).

A villalati vélsdg korldtozott (id6)tartamt tervezetlen és akaratlan folyamat, va-
lamint befolydsolhatésiga ambivalens kimeneteld. Ebben a helyzetben a vallalat
fennmaraddsa szubsztancidlisan és tartésan veszélyben van, vagy lehetetlenné vilik
tovabbi mikodése (Katits, 2002). A fejlett pénzpiacokkal rendelkezd gazdasigi kor-
nyezetben a pénziigyi vélsdgot egyértelmisiti az drak csokkenése, ami indikdtora a
folyamatnak. A fuzidk és akvizicidk stirisodésével novekszik a pénziigyi instabilitds
és a piaci drak. Ez az esemény a {6 okozéja a piaci résztvevék ideiglenes csédjének
(Hashi, 1997). Ez magyarazhatja azt a tényt is, miért cserélédnek ki a kis- és kozép-
véllalkozdsok a alapitds elsé 5 évében.

Ahhoz, hogy felmérhetd legyen a villalkozds dllapota és az esetleges vélsdghelyzet,
szitkség van mérési és monitoringeszkozokre. A krizis azonositdsa, illetve a kiilonbo-
26 fézisai az Un. indikdtorok segitségével kovethet6k nyomon. Az indikdtorok a cég
gazdasdgi helyzetének kvantitativ aspektusain keresztiil minden informdcié tovébbi
vizsgalatdnak alakuldsiban (statikus és dinamikus) kirajzolédnak (Katits, 2002).

Altman és Hotchkiss (2005) szerint a véllalat a csédeljdrds elétt, a csédfolyamat-
ban 6t azt megel$z6 fézissal, dllapottal jellemezhetd: gazdasigi cséd, tizleti cs8d, tech-
nikai fizetésképtelenség, pénziigyi fizetésképtelenség, cséd. A logitelemzés segitségé-
vel a fent emlitett vallalkozdsoknal felismerhetd a probléma az egyes szakaszokban.

Az Eszak-alfoldi régiéban t6bb mint kilencszdz olyan véllalkozas taldlhaté, amely-
nél a {8 tevékenység élelmiszer jellegli vegyesbolti kiskereskedelem. Ezek kis- és ko-
zépvillalkozdsok, amelyek f8ként betéti és korldrolt felelésségii tarsasdgokként mi-
kodnek, alacsony koztiik a részvénytdrsasdgok ardnya. A kis- és kozépvallalkozdsok
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jellemzdje, hogy a miikodésitk megkezdése utdn 6t évvel 90%-uk kicserélédik. El-
mondhatjuk, hogy ezek a véllalkozdsok folyamatosan sztinnek és alakulnak, és ebben
rejlik a szektor 6 eréssége is. Amikor a multinaciondlis nagyvillalatok leépitésekre
kényszeriilnek, a KKV-k lekétik a felszabadulé munkaerét.

A megszilinés oka lehet, hogy ezek a villalkozdsok nem haszndlnak kontrollingesz-
kozoket, koztiik csédeldrejelzési modelleket. Ezeknek az eszkozoknek a segitségével
azonositani és kezelni lehet a felmeriil$ problémakat.

Anyag és médszer

A vizsgilati adatbazisba azok az élelmiszer-kereskedelmi tevékenységet végzé vallal-
kozésok kertiltek be, amelyek {6 tevékenységként az ,élelmiszer jellegli vegyesbolti
kiskereskedelmi” tevékenységet jelolték meg, és amelyek székhelye az Eszak-Alfold
régidban taldlhatd, a vdllalkozds alapitdsa pedig 2009. janudr 1. eldtt megtortént és
2009-2012 kozott 4 beszdmoldval lezdrt tizleti évvel rendelkeztek. A fent emlitett
kritériumoknak megfeleld véllalkozdsok sziirése és kivélasztdsa az OPTEN adatbdzis
segitségével tortént meg, az éves beszdmoldkhoz pedig elektronikus beszimoldéportdl
(www.e-beszamolo.im.gov.hu) oldalrdl sikeriilt hozzdjutni.

Az adatbidzis kialakitdsindl a cél cégek bevondsa volt, amelyeknél a vizsgalt id8szak-
ban az UUTE eredménye legaldbb az utolsé 3 évben negativ volt. A végsd adatbizist
igy 67 m(ikdds, és 19 legaldbb 3 éven 4t negativ UUTE-vel rendelkezd véllalkozds
adta. A 19 véllalkozds koziil 2-nél csak a vizsgilat utolsé hdrom évében negativ az
tizleti tevékenység eredménye, 17 véllalkozdsnal pedig a vizsgdlat mind a 4 évében. A
negativ teljesitmény véllalkozdsok ardnya a mintdban 22,09%, a tdlél$ véllalkozdso-
ké 77,91%. Formdjukat tekintve 36 betéti trsasdg, 44 korldtolt felelésségli tarsasdg,
és 6 zdrtkortien miikodd részvénytdrsasdg keriilt be a mintdba. A cégek mikro-, kis- és
kozépvillalkozdsok.

A két £6 eszkoz, amit az elemzés sordn felhaszndsra keriilt az R Statistics R-3.2.4
verzidju statisztikai program és a Microsoft Excel tdbldzatkezeld. A két eszkoz egyiit-
tes haszndlatdt a Microsoft Excel bévitményeként alkalmazhaté RExcel szoftver tette
lehetdvé. Ezéltal a R Statistics moduljait a tdbldzatkezeldn keresztiil haszndlhattuk a
megfelelé parancsok megaddsa utdn.

Az elsé tanulmdnyok a mutatdszdm-elemzést haszndltdk a cs6delbrejelzés méd-
szeréiil. Egyedi rdtdkat alkalmaztak a csédbe ment és a sikeres vallalkozdsok Gssze-
hasonlitdsdra. Ezek a mddszerek fontos szerepet toltottek be a késébbi csédmodellek
kialakitdsdndl, és adtak alapot a t6bbvéltozds csédmodellek kialakitdsédhoz (Bellovary
et al., 2007).

A pénziigyi kimutatdsokbdl szdmithaté rdtdk, mutatészimok segitségével feltdrha-
téak az Osszefiiggések, kiemelhetdek a viltozdsok, felhivhaté a figyelem a hidnyossé-
gokra, problémdkra, és észlelhet8ek bizonyos tiinetek a véllalati miikodést illetden. A
kell§ koriiltekintéssel, megfeleld szakértelemmel képzett mutatészdmokkal azonban
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sikeriilhet akdr egy komplexebb, tobbdimenzids térképet is elkésziteni az adott vél-
lalkozdsrél (Bécs et. al., 2016).

Szem el6tt kell tartanunk, hogy a pontos eldrejelzés és elemzések elvégzéséhez
elengedhetetlen tobb pénziigyi mutatészdm vizsgalata, hogy komplex, modellszer(i
képet kapjunk a vizsgélt vallalkozdsokrdl (Fenyves et. al., 2014).

A logisztikus regressziét mint médszert nem elsGsorban a regresszié miatt alkal-
maztam. A {8 oka az volt, hogy a médszer j6l alkalmazhaté a pénziigyi mutat6szd-
moknak mint magyardzé valtozéknak bindris osztdlyok szerinti kategéridkba soro-
ldsdra, és a besorolds val6szintiségének a becslésére. Az eljdrds a stlyozott figgetlen
véltozékhoz a mintdban szerepl§ villalatok megfelel§ elkiilonitéséhez valészintiséggel
kifejezett Z-értéket rendel hozza. A logisztikus regresszié képlete:

Pr(fizet6képes) = ez/(1+ez)
Pr(fizetSképes) = ef0+X(Bj Xj)/(1+ ef0+X(Bj Xj))
ahol
Bj — regressziés paraméterek,

Xj — tuggetlen véltozdk szdma (pénziigyi mutatdk)
j=1,..., m, ahol m a pénziigyi mutaték szdma.

Az eljards eredményeképpen kapott 0 és 1 kozé esd szdm valdszintiségi értéknek is
tekinthetd (Virdg-Kristof, 2005). A modell alapja az "odds’, ami az el8z8leg definialt
két csoportba keriilés valdészintiségeinek az egymdshoz viszonyitott ardnyidt jelenti.
Cs8dmodellek esetében gyakorlatilag ez a tilélés és a csdd bekovetkezési esélyeinek
hdnyadosdt takarja. Képlettel kifejezve:

oddsx = Pralél§|X / Pesdd|X
ahol

x az adott megfigyelésre vonatkozé fliggetlen véltozdk (x1, x2 ... xp) vektora.

Csédmodellekre értelmezve pedig a vizsgilt véllalatok mutatészdmainak vektora
(Imre, 2008). Jelen vizsgalatban pedig arra haszndlhaté fel, hogy elkiilonithet6k-e a
tartdsan veszteséges villalkozdsok a pozitiv eredménnyel rendelkez8ktdl, vagyis fel-
haszndlhaté-e a modell a problémads véllalkozisok kiilonvilasztdsira.

A logisztikus regressziémodell felépitésének kulcskérdése a rendelkezésre 4ll6 vél-
tozék szdmdnak megfeleld mértékli csokkentése. A logisztikus regressziéelemzés —
szemben a diszkriminancia-analizissel — nem igényli a véltozék normilis eloszldsit,
és az egyenld variancia-kovariancia mdtrixokat a két osztdlyban, problémdt okozhat
azonban a tobb véltozd egyiittes alkalmazdsakor fenndllé multikollinearitds, valamint
a nem szignifikdns valtozok jelenléte. Tovabbd fontos kisziirni a kiugréan magas ér-
tékeket a modellezés megkezdése elétt (Virdg et al., 2013).
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Eredmények

A villalkozdsok elemzéséhez kivalasztottam 19 olyan jellemzdt, amelyek véleményem
szerint fontosak lehetnek a kereskedelmi tevékenységet végzd villalkozdsok értékelé-
séhez. Ezek a pénziigyi mutatdszdmok lettek a modell magyardzé valtozéi.

A 2009-es év adatainak elemzése

A 2009-es évben a [épésenkénti regresszio lefutdsa utdn a 19 mutatészdmbdl hét mu-
tatészdm maradt a logitmodellben. A mutatészimok a kovetkezdk: likviditdsi réta,
kézpénz szintl likviditds, dsszes eladdsodottsig mutatd, addssig/sajit téke ardny,
addzds elbeti ROS, nettd ROS, addzott eredmény/sajie tSke.

A villalkozdsok csoportra bontdsit a minta alapjén megéllapitott odds, esélyhd-
nyados segitségével végeztem. Mivel a mintdban 86 villalkozis taldlhat6, ebbdl a
negativ UUTE-vel rendelkezd villalatok (0) kategéridja 19 villalkozdst tartalmazott,
a pozitiv UUTE-s (1) kategéria pedig 67 villalkozist. A negativ UUTE-vel rendel-
kezd véllalatok a mintdban 22,09%-ot képviseltek, mig a pozitiv teljesitménytieké
77,91%-ot. A két ardnyszdm hdnyadosaként kiszdmitottam a mintdra vonatkozé ,cut
off” paramétert, aminek az értéke 0,2836 lett. A véllalkozdsok, amelyeknél regresszié
Z értéke kisebb, mint 0,2836 a negativ teljesitmény(i kategéridba, az érték foloee 1évd
regressziéval rendelkezd villalkozdsok a pozitiv teljesitmény(i kategéridba kertiltek.

A modell pontossdgdra a szdmitott regresszids értékek eloszldsibél tudunk kévet-
keztetni, amit az 1. dbra szemléltet. A vizszintes tengelyen az indexek az egyes cége-
ket jelolik, a fuggdleges tengelyen a szdmitott regresszids értékek helyezkednek el. A
logitmddszer 2009-ben 4 villalkozds kivételével megfelelden elkiilonitette a cégeket.
Az 1. ébrdn ldthat6 a logitmodell szerinti két csoport, ahol a pozitiv teljesitményt
véllalatok 1 koriili értékeket vesznek fel, mig negativ UUTE-t produkalé villalatok
értékei 2,22*10-16 koriil mozognak. Az 1. dbrdn jol ldthaté a négy rosszul kateg-
orizdlt véllalat is, amelyek a 69., a 71., a 75. és a 81. indexek alatt helyezkednek el,
a villalatok modell 4ltal szdmitott értéke 1. A logitmddszer alkalmazdsakor mdr a
2009. évben megfigyelhetd a cégek elkiiloniilése.
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1. dbra. A logitmodell szimitott Z értékeinek eloszldsa 2009-ben
Forrds: Sajdt szerkesztés

A modell a pozitiv teljesitményt kategéridra vonatkozé pontossiga 100%-os,
ugyanis a 67 pozitiv teljesitmény(i cégb6l 67-et ,,17-es kategéridba sorolt be. A ne-
gativ teljesitményt cégeket figyelembe véve a modell pontossdga 78,94%-o0s pontos-
sdgl, mert a 19 negativ teljesitményti cégbdl csak 15-6t sorolt ,,0”-4s kategéridba. A
modell teljes pontossiga mind a két kategéridt figyelembe véve 95,34%, hozzdadott
éreéke 45,34%.

A 2010-es év adatainak elemzése

A 2010-es évben a Iépésenkénti regresszié lefutdsa utdn a 19 mutatdszdmbdl tiz ma-
radt a logitmodellben. A mutatészdmok a kovetkez8k: befektetett eszkozok/forgbesz-
kozok, likviditdsi réta, 6sszes eladdsodottsig mutatd, addssdg/sajdt téke ardny, miiko-
dési ROS, addzds eléeti ROS, adézott eredmény/dsszes eszkoz, UTE/6sszes eszkdz,
osszes eszkoz forgdsi sebessége, addzott eredmény/sajit téke.
A villalkozdsok csoportra bontésdt szintén az odds hdnyados segitségével képeztem.
Ahogyan 2009-ben is, a mintdra vonatkozd ,cut off” paraméter éreéke 0,2836. A
véllalkozdsok, amelyeknél a regresszié Z értéke kisebb, mint 0,2836, a negativ tel-
jesitményi kategéridba, az érték foldtt 1éve regresszidval rendelkezd véllalkozdsok a
pozitiv teljesitményi kategéridba keriiltek.

A modell pontossigdra a szdmitott regresszids értékek eloszldsibdl is lehet kovet-
keztetni, amit a 2. dbra szemléltet. A vizszintes tengelyen az indexek az egyes cégeket
jelolik, a fiiggdleges tengelyen a szdmitott regresszids értékek helyezkednek el. A 2.
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dbrdn ldthaté a logitmodell szerinti két csoport, ahol a pozitiv teljesitményi véllalatok
minden esetben 1-es értékeket vesznek fel, mig negativ UUTE-t produkalé villala-
tok értékei 2,20%10-16 — 2,11*10-10 kozott mozognak. A 2. dbrdn mindkét csoport
regresszios értékeire tokéletesen fektethetd egy linedris egyenes, és a logit-mddszer
alkalmazdsakor a 2010. évben mdr megfigyelhetd a cégek hibdtlan elkiiloniilése.
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2. dbra. A logit-modell szdmitott Z értékeinek eloszldsa 2010-ben
Forrds: Sajdt szerkesztés

A tokéletes csoportositisnak koszonhetSen az eredeti csoportardny megmaradt
22,09%-os negativ teljesitményt, és 77,91%-os tlél8 ardnynak. A modell a pozitiv
teljesitmény(i kategéridra vonatkozé pontossiga 100%-o0s, mert a 67 pozitiv telje-
sitményt cégbdl 67-et ,,17-es kategéridba sorolt be. A negativ teljesitmény(i cégeket
figyelembe véve a modell szintén 100%-o0s pontossigti, mert a 19 negativ teljesit-
mény(i cégbdl 17-et sorolt ,,0”-ds kategéridba. A modell teljes pontossiga mind a
két kategéridt figyelembe véve 100%, hozzdadott értéke 50%. Az el6z8 évhez képest
a 2010-es logit-modell a pozittv UUTE-jti cégek csoportositdsiban ugyanigy tel-
jesitett, mint 2009-es modell, viszont a negativ teljesitmény(i cégeket 21,05%-kal
jobban csoportositotta.

A 2011-es év adatainak elemzése
A 2011-es évben a lépésenkénti regresszi6 lefutdsa utdn a 19 mutatészdmbdl kilenc

maradt a logitmodellben: rovid lejdratd kotelezettség/dsszes forrds, forgdeszkdz/osz-
szes eszkdz, befektetett eszkozok/forgdeszkozok, likviditdsi rdta, sszes eladésodott-
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sdg mutat6, miikddési ROS, adézis eldtti ROS, netté ROS, adézott eredmény/sszes
eszkoz. A ,cut off” paraméter értéke az el6zéekben leirtaknak megfeleléen 0,2836.
Az 3. 4bra teljesen megegyezik a 2010-es év dbrdjéval. A 3. dbrdn ldthaté a logit-
modell szerinti két csoport, ahol a pozitiv teljesitményi vallalatok minden esetben
1-es értéket vesznek fel, mig negativ UUTE-t produkalé vallalatok értékei 2,00%10-
16 — 1,78*10-9 kdzdtt mozognak. Ahogy a 2010-es logitmodellnél, a 2011-esnél is
mindkét csoport regresszids értékeire tokéletesen fektethetd egy linedris egyenes (3.
dbra). A logit-mddszer alkalmazdsakor a 2011. évben is megfigyelhetd a cégek hibdt-
lan elkiiloniilése, és az csoportértékek kozotti minimalis sz6rds.

10

St ek
06 0s
1 |

04

0z
1

an
|

3. dbra. A logitmodell szdmitott Z értékeinek eloszldsa 2011-ben
Forrds: Sajdt szerkesztés

A 2011-es logitmodell pozitiv teljesitmény(i kategdridra vonatkozd pontossiga
100%-o0s, a 67 pozitiv teljesitmény(i cégbdl 67-et az ,17-es kategéridba sorolt be. A
negativ teljesitmény(i cégek esetén a modell pontossdga 100%-os, mert a 19 nega-
tiv teljesitményti cégbdl 19-et sorolt ,,07-4s kategdridba. A modell teljes pontossiga
100%, a hozzdadott értéke 50%. A 2010 és 2011-es logitmodell besoroldsi pontossé-
ga teljesen, statisztikai jellemz6i szinte teljesen megegyeznek. A 2010-es modell a 10,
a2011-es a 9 mutatdt haszndlt, amelyek részben megegyeznek.

A 2012-es év adatainak elemzése
A 2012-es évben a lépésenkénti regresszié lefutdsa utdn a 19 mutatészdmbdl 9 muta-

tészdm maradt a logitmodellben: rovid lejdratt kotelezettség/kotelezettség, forgdesz-
koz/bsszes eszkoz, befektetett eszk6zok/forgdeszkozok, osszes eladdsodottsdg mutatd,
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addssdg/sajdt t8ke ardny, miikodési ROS, adézott eredmény/dsszes eszkdz, Gsszes esz-
koz forgisi sebessége, addézott eredmény/sajdt téke. A viéllalkozdsok csoportra bontd-
sdndl az odds hdnyados értéke 0,2836.

A negativ UUTE csoport regresszios értékei nagyon kozeliek a nulldhoz, a pozitiv
teljesitmény(i regresszidés értékek minden cégnél 1-es értéket vesznek fel, tehdt az
egyes csoportokban az adatok kdzt ismételten nincs elkiiloniilés.

Az 4. dbrdn ldthaté a logitmodell szerinti két csoport, ahol a tdlél§ véllalatok 1
értékeket vesznek fel, mig negativ UUTE-t produkélé vallalatok értékei 2,00¥10-16
—2,67*10-09 kozdtt mozognak. A két csoport tisztdn elkiiloniil.

A modell pozitiv teljesitményt kategéridra vonatkozé pontossiga 100%-os, mert
a 67 porzitiv teljesitményt cégbdl 67-et ,,1”-es kategéridba sorolt be. A negativ tel-
jesitmény(i cégeket figyelembe véve a modell pontossiga 100%-os, mert a 19 nega-
tiv teljesitményt cégbdl 19-et sorolt ,,07-4s kategdridba. A modell teljes pontossiga
100%, hozzdadott értéke 50%.
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4. 4bra. A logitmodell szimitott Z értékeinek eloszlisa 2012-ben
Forrds: Sajdt szerkesztés

A logitmodellek besoroldsi pontossiga megegyezik Osszességében és kategdridn-
ként is a 2010., a 2011. és a 2012-es években. A felsorolt 3 évben mds mutaté-
szdm-kombindciét haszndlt a modell, ettd] figgetleniil 100%-os teljesitményt nyj-
tott. A 2009-es évben a modell besoroldsi pontossiga 95,34%, mivel 4 céget rossz
kategéridba sorolt.
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Kovetkeztetések, javaslatok

A fejlett szdmitdstechnikai eszk6zok és alkalmazdsok dltal nyujtott lehetdségek tarha-
za szinte kimerithetetlen. A R Statisztikai program t6bb mint 8000 moduljival min-
den tudomdnyteriiletet kiszolgdl és ingyenesen hozzéférhetd. A modellek hasznélata
és az adatok lekérdezése Microsoft Excel segitségével a legcélszertibb és a leggyorsabb.
Az egyes modulok outputjai azonnal felhasznalhatdk a kévetkezd modul inputjaként.

Az elemzés utolsé hdrom évében a logitmodell hibdtlanul kategorizdlt, a csoportok
teljesen elkiiloniiltek egymdstdl, a két csoporton beliili elemek szdrdsa 0 volt. A legy-
gyengébb eredményt a 2009-es modell hozta 95,34%-al.

A logitmédszer alkalmas volt annak meghatdrozdsira, hogy a kiilonbozé években
melyek voltak azok a mutatészimok, amelyek magyardzhatjak a csédhelyzetet. Azo-
kat a mutatdszdmokat, amelyek legaldbb hdrom évben bekeriiltek a modellekbe, az
1. tdbldzat tartalmazza. A tovabbi vizsgilatok sordn érdemes a fenti mutatészdmok
segitségével létre hozni egy 4j logitmodellt, és tesztelni nagyobb mintdkon.

5. Befektetett eszkdzok/forgdeszkozok
Likviditdsi rdta

10. Osszes eladésodottsdg mutatd

11. Adéssdg/sajét t8ke ardny

12. Mikédési ROS

13. Adébzds elétti ROS

15. Adézott eredmény/6sszes eszkoz

18. Adézott eredmény/sajdt tke

1. t4bldzat. A logitmodellek magyardzé valtoz6i a 2009-2012 években
Forrds: Sajdt szerkesztés

Ugy gondolom, hogy a KKV-k tilnyomd része jelenleg nem haszndl csédmodelleker.
A kis- és kozépvillalkozdsok a gazdasdg motorjai, ezért sziikség van a szektor szimdra
kidolgozott, dgazatilag specifikdlt csédmodell létrehozésdra. Sziikség lenne a cs6dmo-
delleket és az egyéb pénziigyi elemzési és kontrollingeszkdzoket kiemelten kezelni a
kis- és kozépvillalkozdsok stratégidjaban.

A munka céljiul annak megvizsgaldst tliztem ki, hogy elkiilonitheték-e a negativ
és a pozitiv teljesitményt vallalatok. A vizsgdlatba bevont véllalkozdsok vizsgélata
alapjén egyértelmiien megéllapithatd, hogy ez az elkiilonités viszonylag magas pon-
tossdggal megvaldsithatd.

e Az EMBERT ERGFORRASOK MINISZTERIUMA UNKP-17-3 KODsZAMU Uj
NEMZETI KIVALOSAG PROGRAMJANAK TAMOGATASAVAL KESZULT”
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